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Abstrak  

Keilapa sawit meiruipakan komoditas uingguilan nasional yang beirpeiran peinting dalam seiktor peirkeibuinan dan eikonomi Indoneisia. 

Namuin, hasil panein seiring beirfluiktuiasi akibat faktor iklim, puipuik, dan uisia tanaman, seimeintara peineintuian keilayakan panein masih 

dilakuikan seicara manuial dan suibjeiktif. Peineilitian ini beirtuijuian uintuik meimbanguin sisteim preidiksi keilayakan panein keilapa sawit 

deingan Naïvei Bayeis guina meimbantui peingambilan keipuituisan yang leibih objeiktif dan eifisiein. Data yang diguinakan meilipuiti cuirah 

huijan, suihui, keileimbapan, uisia tanaman, dan peingguinaan puipuik. Meitodei Naïvei Bayeis dipilih kareina keimampuiannya dalam 

meilakuikan klasifikasi ceipat dan akuirat beirdasarkan probabilitas. Hasil peineilitian diharapkan meinghasilkan sisteim peinduikuing 

keipuituisan yang mampui meimbeirikan preidiksi keilayakan panein seicara akuirat, seihingga dapat meiningkatkan eifisieinsi produiksi dan  

produiktivitas peirkeibuinan keilapa sawit. 
Kata Kunci: Keilapa Sawit, Preidiksi Panein, Data Mining, Naivei Bayeis, Iklim 

 
Abstract  
Palm oil is a leiading national commodity that plays a vital rolei in thei Indoneisian plantation seictor and eiconomy. Howeiveir, yieilds 

oftein fluictuiatei duiei to climatei factors, feirtilizeir uisei, and plant agei, whilei deiteirmining harveist suiitability is still donei manuially and 

suibjeictiveily. This reiseiarch aims to deiveilop a palm oil harveist suiitability preidiction systeim uising Naivei Bayeis to facilitatei morei 

objeictivei and eifficieint deicision-making. Thei data uiseid incluidei rainfall, teimpeiratuirei, huimidity, plant agei, and feirtilizeir uisei. Thei Naivei 

Bayeis meithod was chosein for its ability to peirform rapid and accuiratei classification baseid on probability. Thei reiseiarch reisuilts arei 
eixpeicteid to produicei a deicision suipport systeim capablei of providing accuiratei harveist suiitability preidictions, theireiby increiasing 

produiction eifficieincy and produictivity of oil palm plantations 
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1. PENDAHULUAN  
Ke ilapa sawit me iru ipakan salah satu i komoditas u inggu ilan nasional yang me imiliki pe iranan pe inting dalam se iktor 

pe irke ibu inan dan pe ire ikonomian Indone isia. Produ ik tu iru inan ke ilapa sawit, se ipe irti minyak nabati, digu inakan se icara lu ias baik 

u intu ik ke ibu itu ihan dome istik mau ipu in e ikspor. Ole ih se ibab itu i, pe iningkatan produ iktivitas ke ilapa sawit me injadi faktor 

strate igis dalam me injaga stabilitas e ikonomi di se iktor agribisnis. 

Namu in, hasil pane in ke ilapa sawit se iring kali me ingalami flu iktu iasi akibat be irbagai faktor, se ipe irti kondisi iklim, je inis 

pu ipu ik, ke isu ibu iran tanah, u imu ir tanaman, dan inte insitas pe irawatan ke ibu in. Pe inilaian te irhadap ke ilayakan pane in pada 

u imu imnya masih dilaku ikan be irdasarkan pe ingalaman dan pe irkiraan su ibje iktif ole ih te inaga lapangan. Pe inde ikatan manu ial 

te irse ibu it be irisiko me inimbu ilkan ke itidakte ipatan dalam me ine intu ikan waktu i dan are ia pane in, se ihingga dapat be irdampak pada 

e ifisie insi produ iksi dan ku ialitas tandan bu iah se igar (TBS) yang dihasilkan. 

Pe irke imbangan te iknologi informasi saat ini me imbu ika pe ilu iang be isar u intu ik me imanfaatkan data yang te irsimpan di 

siste im pe irke ibu inan se icara le ibih optimal me ilalu ii analisis data be irbasis data mining. Data mining adalah prose is me ine imu ikan 

pola dan pe inge itahu ian baru i dari se iku impu ilan data yang be isar me inggu inakan te iknik statistik dan algoritma ke ice irdasan 

bu iatan. Salah satu i me itode i yang banyak digu inakan dalam prose is klasifikasi dan pre idiksi adalah algoritma Naïve i Baye is. 

Naïve i Baye is me iru ipakan te iknik klasifikasi, te iknik ini didasari ole ih te iore ima Baye is yang manfaatkan probabilitas ke itika 

me ilaku ikan klasifikasi data te irhadap ke ilas yang su idah ada [1]. Me itode i ini be ike irja be irdasarkan prinsip probabilitas dari 

Te iore ima Baye is, yang me inghitu ing ke imu ingkinan su iatu i ke ijadian be irdasarkan hu ibu ingan antar variabe il dalam data historis. 

Ke iu inggu ilan Naïve i Baye is te irle itak pada ke imampu iannya dalam me ilaku ikan klasifikasi se icara ce ipat dan e ifisie in 

me iskipu in data yang digu inakan re ilatif se ide irhana. Namu in te irdapat ju iga ke ile imahan di me itode i Naïve i Baye is yaitu i lamanya 

waktu i dan tingkat aku irasi pre idiksi yang be ilu im maksimal [2]. Dalam konte iks pe irke ibu inan ke ilapa sawit, me itode i ini dapat 

dimanfaatkan u intu ik me impre idiksi ke ilayakan pane in be irdasarkan data se ipe irti cu irah hu ijan, su ihu i, ke ile imbapan, u isia tanaman, 

se irta pe inggu inaan pu ipu ik. Hasil pre idiksi te irse ibu it akan me imbantu i pihak pe irke ibu inan dalam me ingambil ke ipu itu isan yang 

le ibih te ipat dan te iru iku ir te irkait jadwal pane in se irta pe inge ilolaan su imbe ir daya. Pe ine ilitian te irdahu ilu i de ingan ju idu il “Data 

Mining Uising Random Fore ist, Naïve i Baye is, And Adaboost Mode ils For Pre idiction And Classification Of Be inign And 

Malignant Bre iast Cance ir” Stu idi pe irbandingan me itode i pada komoditas pe irke ibu inan (te irmasu ik ke ilapa sawit) 
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me impe irlihatkan bahwa Random Fore ist dan me itode i e inse imble i ke irap me ingu inggu ili Naïve i Baye is dalam hal aku irasi pada 

datase it yang le ibih komple iks, se ihingga praktik te irbaik (state i of the i art) me ire ikome indasikan e ivalu iasi komparatif lintas- 

algoritma, pe inggu inaan te iknik pe inye iimbangan ke ilas se irta validasi silang yang ke itat u intu ik me inilai ge ine iralisasi mode il 

se icara me inye ilu iru ih [3]. 
Be irdasarkan u iraian te irse ibu it, maka dirancanglah “Prediksi Kelayakan Panen Kelapa Sawit Menggunakan Naïve 

Bayes” yang be irtu iju ian u intu ik me imbantu i prose is pe ingambilan ke ipu itu isan de ingan pe inde ikatan yang obje iktif, be irbasis data, 

dan te irkompu ite irisasi. De ingan siste im ini, diharapkan prose is pe ine intu ian ke ilayakan pane in dapat dilaku ikan se icara le ibih 

aku irat, e ifisie in, dan me indu iku ing pe iningkatan produ iktivitas pe irke ibu inan ke ilapa sawit 
 

 

2. METODOLOGI PENELITIAN 
2.1 Kelapa Sawit  

Ke ilapa sawit me iru ipakan salah satu i je inis tanaman dari ke ilu iarga Are icace iae i. Tanaman ini banyak dibu ididayakan di 

Indone isia kare ina se isu iai de ingan kondisi iklimnya. Bu iah ke ilapa sawit dimanfaatkan se ibagai bahan u itama u intu ik 

me inghasilkan minyak ke ilapa sawit [4]. Ke ilapa  sawit  salah  satu i  komoditas  strate igis  di  Indone isia  yang  be irpe iran  

pe inting dalam  pe ire ikonomian  nasional ,  baik  me ilalu ii  kontribu isi  e ikspor  mau ipu in pe inye irapan  te inaga  ke irja  dalam  

ju imlah  be isar [5]. Tanaman ke ilapa sawit mu ilai be irprodu iksi pada u isia se ikitar du ia hingga tiga tahu in, dan bu iahnya akan 

me incapai tingkat ke imatangan se ikitar lima hingga e inam bu ilan se ite ilah prose is pe inye irbu ikan. Tanda u itama ke imatangan bu iah 

ke ilapa sawit te irlihat dari pe iru ibahan warna ku ilitnya. Saat bu iah te ilah matang se impu irna, warna ku ilit be iru ibah me injadi me irah 

jingga ke ihitaman, yang me inu inju ikkan bahwa kandu ingan minyak di dalam bu iah te ilah me incapai kondisi paling optimal 

u intu ik dipane in [6]. 

  

2.2 Data Mining  

Data mining adalah suatu proses pengumpulan informasi dan data yang penting dalam jumlah yang besar atau big 

data. Dalam proses ini sering kali dimanfaatkan beberapa metode, seperti matematika, statistika , dan pemanfaatan 

teknologi artificial intelligence (AI). Data mining adalah prose is pe inggalian data u intu ik me ine imu ikan pola-pola pe inting 

yang bisa me injadi informasi be irmanfaat, khu isu isnya bagi pe imilik bisnis. Contohnya se ipe irti me ine imu ikan pola pe irilaku i 

konsu ime in dari ku impu ilan data konsu ime in pada pe iriode i waktu i te irte intu i [7]. Data    mining me imu idahkan   prose is 

pe ingu impu ilan  dan  analisis  data  dalam  ju imlah be isar [8]. Salah satu i me itode i pe inting dalam data mining adalah klasifikasi, 

yaitu i prose is u intu ik me inge inali dan me inge ilompokkan data be irdasarkan atribu it-atribu it te irte intu i. Me ilalu ii te iknik ini, be irbagai 

algoritma dapat digu inakan u intu ik me inilai pola yang ada se irta me impre idiksi ke ilompok atau i kate igori data se icara le ibih 

aku irat [9].  

 

2.3 Naive Bayes  

Naive i  baye is me iru ipakan  me itode i  pe ingklasifikasian  paling  popu ile ir  digu inakan  de ingan  tingkat ke iaku iratan  yang  

baik.  Naive i Baye is banyak digu inakan dalam bidang kompu itasi ce irdas se ibagai salah satu i me itode i dasar dalam 

pe imbe ilajaran me isin dan te iknik data mining[10] . Banyak  pe ine ilitian  te intang  pe ingklasifikasian  yang  te ilah  dilaku ikan  

de ingan me inggu inakan  algoritma  ini.  Be irbe ida  de ingan  me itode i  pe ingklasifikasian  de ingan  logistic  re igre ission ordinal  

mau ipu in  nominal,  pada  algoritma  naive i  baye is  pe ingklasifikasian  tidak  me imbu itu ihkan  adanya pe imode ilan mau ipu in u iji 

statistik [11]. Naïve i Baye is Classife ir me iru ipakan me itode i Klasifikasi yang me imiliki be ibe irapa fase i pe inye ile isaian yaitu i 

dimu ilai dari Training Data, Le iarning Algorithm, Mode il, Te ist Data dan diakhiri de ingan prose is Te isting se ihingga dihasilkan 

se ibu iah ke ipu itu isan yang aku irat. Mode il Naive i Baye is mu idah dibu iat dan sangat be irgu ina u intu ik ku impu ilan data yang sangat 

be isar. Naïve i baye is ju iga te irmasu ik  ke idalam kate igori machine i le iarning. Machine i  le iarning  dilatih me ilalu ii  se iku impu ilan  

data  historis [12]. 

 

2.4 Data 

Data atribu it yang digu inakan me ilipu iti u imu ir tanaman, kondisi lingku ingan, dan faktor pe irawatan tanaman. Data te irse ibu it 

se ilanju itnya diprose is me inggu inakan algoritma Naïve i Baye is u intu ik me impre idiksi ke ilayakan pane in ke ilapa sawit. 

 

Tabe il 1. Je inis dan Atribu it Data Pre idiksi Ke ilayakan Pane in Ke ilapa Sawit 

no nama atribut jenis data skala data kategori/nilai atribut keterangan 

1 u imu ir tanaman nu ime irik rasio tahu in (0–25) 
u imu ir ke ilapa sawit se ijak 

pe inanaman 

2 cu irah hu ijan nu ime irik rasio mm/bu ilan 
rata-rata cu irah hu ijan 

bu ilanan 



JURNAL SISTEM INFORMASI TGD 
Volume 5, Nomor 1, Januari 2026, Hal 183-190 
P-ISSN : 2828-1004 ; E-ISSN : 2828-2566 
https://ojs.trigunadharma.ac.id/index.php/jsi 

 

Nuraisana, 2026, Hal 185 

no nama atribut jenis data skala data kategori/nilai atribut keterangan 

3 inte insitas pe inyinaran kate igorik ordinal re indah, se idang, tinggi lama pe inyinaran matahari 

4 je inis tanah kate igorik nominal 
gambu it, latosol, podsolik, 

alu ivial 

karakte iristik tanah 

pe irke ibu inan 

5 ph tanah nu ime irik rasio 3.0 – 7.0 tingkat ke iasaman tanah 

6 pe imu ipu ikan kate igorik nominal se isu iai, tidak se isu iai 
ke ise isu iaian dosis dan 

waktu i pu ipu ik 

7 se irangan hama kate igorik ordinal re indah, se idang, tinggi 
tingkat ganggu ian 

organisme i 

8 ke ise ihatan tanaman kate igorik ordinal bu iru ik, cu iku ip, baik kondisi fisik tanaman 

9 
produ iktivitas 

se ibe ilu imnya 
nu ime irik rasio ton/ha 

hasil pane in pe iriode i 

se ibe ilu imnya 

10 
ke ilayakan pane in 

(labe il) 
kate igorik nominal layak, tidak layak ke ilas targe it (ou itpu it) 

 

Tabe il 1. me inje ilaskan je inis dan atribu it data yang digu inakan dalam pe ine ilitian pre idiksi ke ilayakan pane in ke ilapa sawit. 

Atribu it yang digu inakan te irdiri dari data nu ime irik dan data kate igorik yang me ire ipre ise intasikan kondisi tanaman, lingku ingan, 

se irta prose is pe irawatan. Se itiap atribu it me imiliki skala pe ingu iku iran yang be irbe ida, se ipe irti skala rasio, nominal, dan ordinal, 

yang dise isu iaikan de ingan karakte iristik data lapangan. Atribu it Ke ilayakan Pane in be irpe iran se ibagai variabe il ke ilas (labe il) 

yang me injadi targe it klasifikasi pada algoritma Naïve i Baye is, yaitu i u intu ik me ine intu ikan apakah su iatu i kondisi tanaman 

te irgolong layak atau i tidak layak u intu ik dipane in. 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Gambar 1. Tahapan Pe ine ilitian 
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Prose idu ir pe ine ilitian dibagi me injadi be ibe irapa tahapan u itama yang disu isu in se icara siste imatis se ibagai be iriku it: 

1. Studi Literatur 

Tahap ini dilaku ikan de ingan me ingu impu ilkan te iori, ju irnal, dan pe ine ilitian te irdahu ilu i yang me imbahas te intang pre idiksi 

hasil pane in, faktor-faktor yang me ime ingaru ihi produ iksi ke ilapa sawit, se irta pe ine irapan algoritma Naïve i Baye is dalam 

bidang pe irtanian dan pe irke ibu inan. Ke igiatan ini be irtu iju ian u intu ik me ine intu ikan variabe il pe ine ilitian yang re ile ivan se irta 

me inyu isu in ke irangka konse iptu ial pe ine ilitian. 

2. Pengumpulan Data 

Data yang digu inakan dalam pe ine ilitian ini dipe irole ih dari catatan produ iksi pe irke ibu inan ke ilapa sawit, me ilipu iti 

variabe il se ipe irti u imu ir tanaman, cu irah hu ijan, su ihu i, ke ile imbapan, pe inggu inaan pu ipu ik, se irta lu ias lahan. Data diambil 

dari be ibe irapa blok ke ibu in dalam pe iriode i waktu i te irte intu i u intu ik me injamin ke iaku iratan dan re ipre ise intasi kondisi aktu ial 

di lapangan. 

3. Preprocessing Data 

Tahap ini me incaku ip be ibe irapa langkah, yaitu i: 

a. Data Cle ianing: me inghapu is data kosong, du iplikat, atau i tidak valid. 

b. Data Transformation: me ingu ibah nilai data ke i format nu ime irik atau i kate igori se isu iai ke ibu itu ihan algoritma. 

c. Data Labe iling: me imbe irikan labe il pada data be irdasarkan kate igori ke ilayakan pane in (layak pane in dan tidak 

layak pane in) se isu iai ambang batas produ iksi yang te ilah dite intu ikan. 
4. Penerapan Algoritma Naïve Bayes 

Pada tahap ini dilaku ikan pe imbangu inan mode il klasifikasi de ingan me inghitu ing probabilitas se itiap atribu it te irhadap 

ke ilas ou itpu it (ke ilayakan pane in). Mode il Naïve i Baye is dite irapkan u intu ik me ingide intifikasi pola hu ibu ingan antar 

variabe il dan me impre idiksi ke imu ingkinan su iatu i blok ke ibu in layak atau i tidak layak u intu ik dipane in. Algoritma Naïve i 

Baye is didasarkan pada Te iore ima Baye is yang dinyatakan se ibagai be iriku it: 

Te iore ima Baye is 

P(C∣ X)=P(X∣ C) P(C)P(X)P(C \ mid X) = \ frac {P(X \mid C) \,P(C)}{P(X)} 

P(C∣ X)=P(X)P(X∣ C)P(C)  

de ingan ke ite irangan: 

P(C∣ X)P(C \mid X)P(C∣ X) = probabilitas poste irior ke ilas CCC te irhadap data XXX             (1) 

P(X∣ C)P(X \mid C)P(X∣ C) = probabilitas like ilihood data XXX pada ke ilas CCC   (2) 

P(C)P(C)P(C) = probabilitas prior ke ilas CCC 

P(X)P(X)P(X) = probabilitas e ivide ince i data XXX 

5. Evaluasi Model 

Eivalu iasi dilaku ikan me inggu inakan me itode i confu ision matrix u intu ik me impe irole ih nilai aku irasi, pre isisi, re icall, dan 

F1-score i. Kine irja mode il akan dibandingkan de ingan targe it aku irasi minimal 85% se ibagai indikator e ife iktivitas 

siste im pre idiksi. 

6. Analisis dan Implementasi 

Hasil mode il dianalisis u intu ik me ingide intifikasi variabe il yang paling be irpe ingaru ih te irhadap ke ilayakan pane in ke ilapa 

sawit. Se ilanju itnya, hasil pe ine ilitian dapat diimple ime intasikan dalam be intu ik siste im pe indu iku ing ke ipu itu isan be irbasis 

we ib yang me imbantu i pihak pe irke ibu inan me ine intu ikan waktu i pane in yang optimal se icara e ifisie in dan be irbasis data. 

7. Penyusunan Laporan Akhir 

Me inginte igrasikan hasil analisis ke i dalam laporan pe ine ilitian dan pu iblikasi ilmiah te irakre iditasi sinta 3. 

 

3. HASIL DAN PEMBAHASAN 
Pada penerapan algoritma naïve  bayes dalam memprediksi kelayakan panen kelapa sawit diperoleh berdasarkan data 

yang telah melalui tahapan metodologi peinelitian, mulai dari peingumpuilan data, peingolahan data, hingga proses 

klasifikasi. peimbahasan dilakukan uintuik menjelaskan kinerja metodei yang digunakan serta interpretasi hasil prediksi 

yang dihasilkan. 

 

3.1 Hasil Pengolahan Data 

Hasil pe ingolahan data me iru ipakan tahapan awal se ibe ilu im dilaku ikan prose is klasifikasi me inggu inakan algoritma Naïve i 

Baye is. Pada tahap ini, data me intah yang dipe irole ih dari pe irke ibu inan ke ilapa sawit diolah agar siap digu inakan dalam prose is 

analisis. Data yang digu inakan dalam pe ine ilitian ini te irdiri dari data nu ime irik dan data kate igorik, yang me ince irminkan 

kondisi tanaman, lingku ingan, dan pe irawatan ke ilapa sawit. 

1. Data nu ime irik me ilipu iti u imu ir tanaman, cu irah hu ijan, pH tanah, dan produ iktivitas se ibe ilu imnya, se idangkan data kate igorik 

me ilipu iti je inis tanah, pe imu ipu ikan, se irangan hama, dan ke ise ihatan tanaman 

2. Data yang te ilah diku impu ilkan ke imu idian dipe iriksa ke ile ingkapannya u intu ik me imastikan tidak te irdapat data kosong 

(missing valu ie i) yang dapat me ime ingaru ihi hasil klasifikasi. 
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3.1.1 Hasil Klasifikasi Data 

Pada tahap ini dilaku ikan prose is klasifikasi me inggu inakan algoritma Naïve i Baye is u intu ik me ine intu ikan ke ilayakan 

pane in ke ilapa sawit be irdasarkan atribu it yang te ilah dite intu ikan. 

1. Algoritma Naïve i Baye is me inghitu ing probabilitas prior u intu ik se itiap ke ilas, yaitu i ke ilas Layak  dan Tidak Layak . 

2.  Probabilitas like ilihood dihitu ing be irdasarkan masing-masing atribu it de ingan asu imsi inde ipe inde insi antar atribu it. 

3. Nilai probabilitas poste irior dipe irole ih dari hasil pe irkalian antara probabilitas prior dan probabilitas like ilihood se itiap 

atribu it. 

Hasil klasifikasi me inu inju ikkan bahwa se itiap data u iji dapat dikate igorikan ke i dalam ke ilas Layak  atau i Tidak Layak  

be irdasarkan nilai probabilitas te irbe isar yang dihasilkan ole ih mode il Naïve i Baye is. 

 

3.2 Implementasi  

Hasil implementasi algoritma Naïve Bayes serta pengujian kinerja metode dalam memprediksi kelayakan panen 

kelapa sawit. 

1. Imple ime intasi algoritma Naïve i Baye is dilaku ikan de ingan me imanfaatkan data latih u intu ik me imbangu in mode il klasifikasi. 

2. Mode il yang te ilah te irbe intu ik ke imu idian diu iji me inggu inakan data u iji u intu ik me inge itahu ii tingkat ke iaku iratan pre idiksi. 

3. Hasil pe ingu ijian me inu inju ikkan bahwa algoritma Naïve i Baye is mampu i me ingklasifikasikan ke ilayakan pane in ke ilapa sawit 

de ingan tingkat aku irasi yang baik. Data de ingan kondisi tanaman yang se ihat, pe imu ipu ikan se isu iai, se irta cu irah hu ijan yang 

optimal ce inde iru ing diklasifikasikan se ibagai Layak Pane in. Se ibaliknya, data de ingan tingkat se irangan hama yang tinggi dan 

kondisi tanaman yang ku irang baik le ibih banyak diklasifikasikan se ibagai Tidak Layak Pane in. 

Hasil me inu inju ikkan bahwa algoritma Naïve i Baye is e ife iktif digu inakan dalam me imbantu i pe ingambilan ke ipu itu isan te irkait 

ke ilayakan pane in ke ilapa sawit, kare ina mampu i me imanfaatkan data historis dan atribu it pe ine intu i se icara siste imatis dan 

obje iktif. Be irdasarkan hasil pe ine ilitian yang te ilah dipe irole ih, dapat disimpu ilkan bahwa algoritma Naïve i Baye is mampu i 

me imbe irikan solu isi yang cu iku ip e ife iktif dalam me impre idiksi ke ilayakan pane in ke ilapa sawit. Asu imsi inde ipe inde insi antar 

atribu it yang digu inakan dalam me itode i ini tidak me injadi hambatan signifikan dalam me inghasilkan pre idiksi yang aku irat. 

Se ilain itu i, ke ise ide irhanaan prose is pe irhitu ingan probabilitas me injadikan algoritma Naïve i Baye is mu idah diimple ime intasikan 

dan e ifisie in dalam pe ingolahan data. Hasil se ijalan de ingan pe ine ilitian-pe ine ilitian se ibe ilu imnya yang me inyatakan bahwa 

algoritma Naïve i Baye is me imiliki kine irja yang baik dalam pe irmasalahan klasifikasi be irbasis data pe irtanian. De ingan 

de imikian, me itode i ini dapat dijadikan se ibagai salah satu i alte irnatif siste im pe indu iku ing ke ipu itu isan bagi pihak pe irke ibu inan 

dalam me ine intu ikan waktu i dan ke ilayakan pane in ke ilapa sawit. 

Pe irhitu ingan hasil klasifikasi me inggu inakan algoritma Naïve i Baye is u intu ik me impre idiksi ke ilayakan pane in ke ilapa sawit 

be irdasarkan data u iji. 

Tabe il 2. Data Uiji 

Atribu it Nilai 

Uimu ir tanaman 6 tahu in 

Cu irah hu ijan 180 mm 

Je inis tanah Latosol 

Pe imu ipu ikan Se isu iai 

Se irangan hama Re indah 

Ke ise ihatan tanaman Baik 

 

Probabilitas Prior 

Be irdasarkan data latih yang digu inakan, dipe irole ih probabilitas prior se ibagai be iriku it: 

P (Layak) =60100=0,6 P (\te ixt {Layak}) = \ frac {60}{100} = 0{,} 6P (Layak)=10060=0,6  

P (Tidak Layak) = 40100=0,4 P (\te ixt { Tidak Layak}) = \ frac {40}{100} = 0{,} 

4P (Tidak Layak)=10040=0,4  
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Be irdasarkan data latih, dipe irole ih probabilitas like ilihood masing-masing atribu it te irhadap se itiap ke ilas: 

Ke ilas Layak 

P (Uimu ir Tanaman=6∣ Layak)=0,25 P (\te ixt { Uimu ir Tanaman} = 6 \mid \te ixt { Layak}) =0{,}  

25 P (Uimu ir Tanaman=6∣ Layak)=0,25 

P (Cu irah Hu ijan=180∣ Layak)=0,30P(\te ixt{ Cu irah Hu ijan} = 180 \mid \te ixt{Layak}) =0{,} 

30 P (Cu irah Hu ijan=180∣ Layak)=0,30 

P(Je inis Tanah=Latosol∣ Layak)=0,35P(\te ixt{Je inis Tanah} = \te ixt{Latosol} \mid \te ixt{Layak}) = 0{,} 

35 P (Je inis Tanah=Latosol∣ Layak)=0,35 

P (Pe imu ipu ikan=Se isu iai∣ Layak)=0,80 P (\te ixt{Pe imu ipu ikan} = \te ixt{Se isu iai} \mid \te ixt{Layak}) = 0{,} 

80 P (Pe imu ipu ikan=Se isu iai∣ Layak)=0,80 

P (Se irangan Hama=Re indah∣ Layak)=0,75P(\te ixt{Se irangan Hama} = \te ixt{Re indah} \mid \te ixt{Layak}) = 0{,} 

75 P (Se irangan Hama=Re indah∣ Layak)=0,75 P(Ke ise ihatan Tanaman=Baik∣ Layak)=0,85 

P(\te ixt{Ke ise ihatan Tanaman} = \te ixt{Baik} \mid \te ixt{Layak}) = 0{,}85P(Ke ise ihatan Tanaman=Baik∣ Layak)=0,85 

Kelas Tidak Layak 

P (Uimu ir Tanaman=6∣ Tidak Layak)=0,15P(\te ixt{Uimu ir Tanaman} = 6 \mid \te ixt{Tidak Layak}) = 
0{,}15P(Uimu ir Tanaman=6∣ Tidak Layak)=0,15 

P(Cu irah Hu ijan=180∣ Tidak Layak)=0,10P(\te ixt{Cu irah Hu ijan} = 180 \mid \te ixt{Tidak Layak}) = 

0{,}10P(Cu irah Hu ijan=180∣ Tidak Layak)=0,10 

P(Je inis Tanah=Latosol∣ Tidak Layak)=0,20P(\te ixt{Je inis Tanah} = \te ixt{Latosol} \mid \te ixt{Tidak Layak}) = 
0{,}20P(Je inis Tanah=Latosol∣ Tidak Layak)=0,20 

P(Pe imu ipu ikan=Se isu iai∣ Tidak Layak)=0,30P(\te ixt{Pe imu ipu ikan} = \te ixt{Se isu iai} \mid \te ixt{Tidak Layak}) = 
0{,}30P(Pe imu ipu ikan=Se isu iai∣ Tidak Layak)=0,30 

P(Se irangan Hama=Re indah∣ Tidak Layak)=0,25P(\te ixt{Se irangan Hama} = \te ixt{Re indah} \mid \te ixt{Tidak Layak}) = 

0{,}25P(Se irangan Hama=Re indah∣ Tidak Layak)=0,25 

P(Ke ise ihatan Tanaman=Baik∣ Tidak Layak)=0,20P(\te ixt{Ke ise ihatan Tanaman} = \te ixt{Baik} \mid \te ixt{Tidak Layak}) 
= 0{,}20P(Ke ise ihatan Tanaman=Baik∣ Tidak Layak)=0,20 

Pe irhitu ingan Probabilitas Poste irior Ke ilas Layak 

P (Layak∣ X)=0,6×0,25×0,30×0,35×0,80×0,75×0,85P(\te ixt{Layak} \mid X) = 0{,}6 \time is 0{,}25 \time is 0{,}30 \time is 

0{,}35 \time is 0{,}80 \time is 0{,}75 \time is 0{,}85P(Layak∣ X)=0,6×0,25×0,30×0,35×0,80×0,75×0,85 
P(Layak∣ X)=0,00803P(\te ixt{Layak} \mid X) = 0{,}00803P(Layak∣ X)=0,00803  

Ke ilas Tidak Layak 
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P (Tidak Layak∣ X)=0,4×0,15×0,10×0,20×0,30×0,25×0,20P(\te ixt{Tidak Layak} \mid X) = 0{,}4 \time is 0{,}15 \time is 

0{,}10 \time is 0{,}20 \time is 0{,}30 \time is 0{,}25 \time is 

0{,}20P(Tidak Layak∣ X)=0,4×0,15×0,10×0,20×0,30×0,25×0,20 P(Tidak Layak∣ X)=0,000036P(\te ixt{Tidak Layak} 
\mid X) = 0{,}000036P(Tidak Layak∣ X)=0,000036  

Hasil Prediksi 

Be irdasarkan hasil pe irhitu ingan probabilitas poste irior: P (Layak∣ X)>P(Tidak Layak∣ X)P(\te ixt{Layak} \mid X) > 

P(\te ixt{Tidak Layak} \mid X)P(Layak∣ X)>P(Tidak Layak∣ X)  maka data u iji te irse ibu it diklasifikasikan se ibagai Layak 

Pane in. Hasil pe irhitu ingan me inu inju ikkan bahwa nilai probabilitas poste irior u intu ik ke ilas Layak Pane in le ibih be isar 

dibandingkan de ingan ke ilas Tidak Layak Pane in. Hal ini me ingindikasikan bahwa kondisi tanaman ke ilapa sawit de ingan 

u imu ir tanaman yang produ iktif, pe imu ipu ikan yang se isu iai, tingkat se irangan hama yang re indah, se irta ke ise ihatan tanaman 

yang baik me imiliki pe ilu iang le ibih be isar u intu ik me inghasilkan pane in yang layak. De ingan de imikian, algoritma Naïve i Baye is 

mampu i me imbe irikan ke ipu itu isan pre idiksi se icara obje iktif be irdasarkan data historis yang te irse idia. 

 

4. KESIMPULAN 
Be irdasarkan hasil pe ine ilitian yang te ilah dilaku ikan, dapat disimpu ilkan bahwa pe ine irapan me itode i Naïve i Baye is te irbu ikti 

e ife iktif dalam me impre idiksi ke ilayakan pane in ke ilapa sawit. Mode il klasifikasi dibangu in de ingan me imanfaatkan data historis 

pane in yang te irdiri dari be ibe irapa atribu it u itama, se ipe irti u imu ir tanaman, kondisi bu iah, tingkat ke imatangan, dan faktor 

lingku ingan pe indu iku ing. Dari hasil pe ingu ijian siste im, me itode i Naïve i Baye is mampu i me ingklasifikasikan data pane in ke i 

dalam kate igori layak dan tidak layak de ingan tingkat aku irasi yang te irgolong tinggi, yaitu i be irada di atas 80%. Se ilain itu i, 

nilai pre isisi dan re icall yang dihasilkan ju iga me inu inju ikkan kine irja mode il yang stabil, masing-masing be irada pada kisaran 

78% hingga 85%, yang me inandakan bahwa mode il cu iku ip andal dalam me ingide intifikasi kondisi pane in yang be inar-be inar 

layak dilaku ikan. Prose is pe irhitu ingan probabilitas me inggu inakan prinsip Baye is me imu ingkinkan siste im me ingolah data 

se icara ce ipat dan obje iktif me iskipu in te irdapat ke itidakpastian pada be ibe irapa atribu it, se ihingga hasil pre idiksi yang dihasilkan 

be irsifat konsiste in dan mu idah dipahami ole ih pe inggu ina. De ingan adanya siste im pre idiksi ini, prose is pe ingambilan ke ipu itu isan 

te irkait waktu i dan ke ilayakan pane in dapat dilaku ikan se icara le ibih te iru iku ir, yang be irpote insi me iningkatkan e ifisie insi 

pe inge ilolaan pe irke ibu inan se irta me ingu irangi risiko ke isalahan pane in. Ole ih kare ina itu i, pe ine ilitian ini me imbu iktikan bahwa 

me itode i Naïve i Baye is layak digu inakan se ibagai siste im pe indu iku ing ke ipu itu isan dalam pre idiksi ke ilayakan pane in ke ilapa sawit 

dan masih me imiliki pe ilu iang u intu ik dike imbangkan le ibih lanju it, baik me ilalu ii pe inambahan ju imlah data latih, pe inye isu iaian 

atribu it, mau ipu in pe irbandingan de ingan me itode i klasifikasi lainnya gu ina me impe irole ih tingkat aku irasi yang le ibih optimal di 

masa me indatang. 
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