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1. PENDAHULUAN

Teknologi data mining pada sebuah perusahaan pada dasarnya agar dapat membantu mempercepat proses
pengambilan keputusan secara tepat, memungkinkan perusahaan untuk mengelola informasi yang terkandung
di dalam data transaksi menjadi sebuah pengetahuan (knowledge) yang baru [1].

PT. Deli Food merupakan salah satu perusahaan yang mengelolah berbagai produk makanan yang terbuat
dari bahan baku buah dan sayur pilihan. Distribusi PT. Deli Food meliputi wilayah Indonesia dan luar negeri.
Karena jumlah permintaan dari konsumen yang fluktuatif, mengakibatkan persediaan barang yang harus
disiapkan PT. Deli Food menjadi kurang stabil. Selain itu, produk yang beragam dan banyak jenisnya
menjadikan manajemen persediaan barang yang dilakukan menjadi kurang akurat. Dengan informasi yang
relevan, maka sistem persediaan barang dapat digunakan untuk meningkatkan performance dalam penjualan.
Sehingga dapat menentukan langkah untuk menentukan persediaan barang secara tepat. Dalam melakukan
perencanaan persediaan barang diperlukan histori data penjualan.
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Data mining digunakan untuk mengolah bigdata dalam basis data sehingga menghasilkan informasi baru
yang berguna bagi strategi bisnis. Secara garis besar data mining dibagi menjadi dua kategori utama yaitu
Descriptive Mining dan Predictive Mining dimana pada descriptive mining digunakan untuk menentukan
karakteristik data sedangkan predictive mining digunakan untuk menemukan pola data [2]. Definisi sederhana
dari data mining adalah ekstraksi informasi atau pola yang penting atau menarik dari data yang ada di database
yang besar. Dalam jurnal ilmiah, data mining juga dikenal dengan nama Knowledge Discovery in Databases
(KDD) [3].

2. METODE PENELITIAN
2.1 Data Mining
Data mining sering juga disebut Knowledge Discovery in Database (KDD), adalah kegiatan yang

meliputi pengumpulan, pemakaian data historis untuk menemukan keteraturan, pola atau hubungan dalam set
data berukuran besar. Hasil keluaran dari data mining ini dapat digunakan untuk memperbaiki pengambilan
keputusan di masa yang akan datang[4].
2.2 Metode K-Means

K-Means merupakan salah satu metode data clustering non hirarki yang berusaha mempartisi data yang
ada ke dalam bentuk satu atau lebih cluster/kelompok. Metode ini mempartisi data ke dalam cluster/kelompok
sehingga data yang memiliki karakteristik yang sama dikelompokkan ke dalam satu cluster yang sama dan data
yang mempunyai karakteristik yang berbeda dikelompokkan ke dalam kelompok yang lain. Adapun tujuan dari
data clustering ini adalah untuk meminimalisasikan objective function yang diset dalam proses clustering, yang
pada umumnya berusaha meminimalisasikan variasi di dalam suatu cluster dan memaksimalisasikan variasi
antar cluster [5].

Data clustering menggunakan metode K-Means ini secara umum dilakukan dengan algoritma dasar
sebagai berikut :

1. Menentukan banyaknya cluster (k) untuk jumlah cluster dari dataset yang ada.
2. Menentukan k sebagai Centroid, biasanya dilakukan secara acak (random).
3. Tentukan pusat kelompok terdekatnya dan tetapkan catatan tersebut sebagai anggota dari kelompok

yang terdekat pusat kelompoknya. Dalam penelitian ini untuk menghitung jarak antara objek dengan
centroid menggunakan Euclidean Distance dengan perhitungan sebagai berikut :

d (xi,yi) = || x2-y1 || = /2R .(Xi - Yi)?
Penjelasan :

d(x,y) =Jarak data ke xi ke pusat cluster y;
X = Titik Pusat
Y = Objek

4, Hitung rasio antara antara besaran Between Cluster Variation dengan Within Cluster Variation,
kemudian bandingkan rasio tersebut dengan rasio sebelumnya (bila sudah ada). Jika rasio tersebut
membesar, lanjutkan ke langkah keempat. Jika tidak, hentikan prosesnya.

5. Perbaharui pusat-pusat kelompok (berdasarkan kelompok yang didapat dari langkah ketiga) dan
kembalilah ke langkah ketiga.

2.2 Persediaan Barang
Secara umum istilah persediaan barang dipakai untuk menunjukkan barang-barang yang dimiliki untuk
dijual kembali atau digunakan untuk memproduksi barang-barang yang akan dijual.
Pengertian menurut Ikatan Akuntan Indonesia, Persediaan merupakan suatu aset :
1. Tersedia untuk dijual dalam kegiatan usaha normal
2.  Dalam proses produksi ataupun dalam perjalanan
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Dalam bentuk bahan atau perlengkapan (supplies) untuk digunakan dalam proses produksi atau
pemberian jasa.

ANALISA DAN HASIL
. Metode Penelitian

Adapun beberapa teknik yang digunakan dalam pengumpulan data dari penelitian ini, yaitu :
Pengamatan (Observasi)

Observasi dalam penelitian ini dilakukan tinjauan langsung ke PT. Deli Food. Di PT. Deli Food tersebut
dapat melakukan sebuah analisis kebutuhan dari permasalahan yang berkaitan dengan persediaan
barang sehingga dapat dilaksanakan pemodelan sistem.

Wawancara (Interview)

Wawancara bertujuan untuk mendapatkan sebuah informasi secara tepat dan benar dari sumber yang
bersangkutan. Teknik wawancara ini dilakukan guna mengetahui informasi yang berkaitan dengan
persediaan barang pada PT. Deli Food. Untuk mengetahui data apa saja yang masuk dalam menentukan
pengelompokkan persediaan barang di PT. Deli Food.

Studi Literatur

Untuk mendapatkan hasil teori yang valid untuk dijadikan sebuah landasan dapat mempelajari beberapa
referensi dan buku. Selain itu untuk menguatkan landasan pemikiran dalam pemecahan masalah dapat
menggunakan beberapa jurnal, baik jurnal nasional maupun jurnal lokal.

3.2 Model Pengembangan Sistem

Konsep pengembangan sistem merupakan salah satu unsur penting didalam penelitian. Perancangan

sistem ini dilakukan berdasarkan algoritma waterfall.

— Analisis

A J

Desain ‘ ¢
Pengkodean —L
I Pengujian —¢

‘ | Penerapan
Program Pemeliharaan

Gambar 3.1 Metode Waterfall atau Air Terjun

3.3 Algoritma Sistem

Algoritma sistem merupakan penjelasan dari langkah-langkah penyelesaian dari suatu masalah dalam

perancangan sistem penerapan data mining untuk menentukan persediaan barang pada PT. Deli Food.
3.3.1 Flowchart Metode K-Means

Berikut ini adalah flowchart dari metode K-Means
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4 0O P-ISSN : 9800-3456 E-ISSN : 2675-9802

/ Menentukan Jumlah Cluster (k) /

/ Menentukan Titik Cluster Awal /47

Menghitung Jarak data dengan Pusat Cluster,
dengan Rumus :

a0 = | xp-y | = V=KD
v

[ Pengelompokkan Data )

Iterasi Tidak

Selesai ?

/Ilsil Pengelompokkan/

Gambar 3.2 Flowchart Algoritma K-Means Clustering
3.3.2 Deskripsi Data Yang Diuji
Berikut ini merupakan data yang digunakan sebagai sampel didalam penelitian ini adalah data penjualan
dari PT. Deli Food mulai dari periode bulan Agustus sampai denga Oktober 2020.
3.3.3 Penyelesaian Studi Kasus Dengan Metode K-Means Clustering
Berdasarkan dengan referensi yang dijelaskan pada bab sebelumnya, maka berikut ini merupakan
langkah-langkah dalam penyelesaiannya studi kasus diatas yaitu :
1. Menentukan pusat centroid awal
Centroid akan dibagi menjadi 3 kelompok penentuan centroid awal dilakukan dengan mengacak
(random) data yang sudah ada. Berikut ini merupakan Centroid awalnya.
Tabel 3.3 Titik Pusat (Centroid)
15 20

Centroid 1 35
20 40 15

Centroid 2

Centroid 3 15 10 10

2. Perhitungan jarak dengan pusat cluster
Perhitungan jarak dari data ke-i terhadap pusat centroid adalah :

D(L,1) = /(35-35)F + (15-15)T + (20-20)* =0
D(L,2) = /(35 -20)7 + (15-40)7 + (20-15)F = 29,58
D(1,3) = +/(35-15)7+ (15-10)2 + (20-10)2=22.91
Tabel 3.4 Hasil Perhitungan Jarak Data terhadap Cluster Iterasi 1

No | Nama Produk c1 c2 c3 Nilai JT | JT ";'%',"’\"2
1 Frozen Avocado 0,00 29,58 22,91 0,00 CiL]|o0
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2 Frozen Avocado Paste 22,91 30,82 0,00 0,00 C3 |0

3 Frozen Banana Without Skin 101,53 101,95 122,33 101,53 C1l | 10309

4 Frozen Broccoli 78,17 81,39 98,56 78,17 Cl | 6110

5 Frozen Carrot Diced 25,98 31,62 7,07 7,07 C3 | 50

6 Frozen Carrot Sliced 22,91 30,82 0,00 0,00 C3 |0

7 Frozen Cassava 21,21 20,62 11,18 11,18 C3 | 125

8 Frozen Cassava Hashbrown 16,09 22,00 10,68 10,68 C3 | 114

9 Frozen Cauliflower 27,17 33,66 5,74 5,74 C3 | 33

10 | Frozen Cempedak Goreng 285,39 261,77 292,28 261,77 C2 | 68525

11 | Frozen Cempedak Pulp 253,54 237,05 266,66 237,05 C2 | 56195

12 | Frozen Durian Filling 16,58 22,36 18,71 16,58 C1l | 275

13 | Frozen Durian Goreng 79,69 87,89 102,10 79,69 C1l | 6350

14 | Frozen Durian Paste 1088,65 | 1083,57 | 1107,53 | 1083,57 | C2 | 1174131

15 | Frozen Jack Fruit 29,15 28,72 8,66 8,66 C3 | 75

16 | Frozen Kacang Merah 33,91 38,01 11,18 11,18 C3 | 125

17 | Frozen Lemon Juice 24,06 31,05 5,83 5,83 C3 | 34

18 | Frozen Lemongrass 29,58 0,00 30,82 0,00 C2 1|0

19 | Frozen Mango Quinine 21,21 30,41 5,00 5,00 C3 |25

20 | Frozen Mixed Vegetable 3 in 1 480,36 478,50 500,73 478,50 C2 | 22896

21 E;’fe” Mixed Vegetable 3 in 1111605 | o575  |12620 |9575 | cC2 | 9169
Frozen Mixed Vegetable 3 in 1

22 @250GR 15,03 24,52 12,69 12,69 C3 | 161
Frozen Mixed Vegetable 3 in 1

23 @1KG<R> 51,00 28,74 58,45 28,74 C2 | 826
Frozen Mixed Vegetable 3 in 1

24 @500GR<R> 28,18 32,39 5,39 5,39 C3 |29

25 | Frozen Paprika 25,16 13,34 18,11 13,34 C2 | 178

26 | Frozen Passion Fruit With Seed 25,00 27,39 12,25 12,25 C3 | 150

27 | Frozen Pineapple Chunk 27,09 30,15 5,39 5,39 C3 |29

28 | Frozen Pineapple Juice 12,25 36,40 25,00 12,25 C1l | 150

29 | Frozen Pink Guava 22,45 17,29 19,21 17,29 C2 | 299

go | Frozen Pisang Goreng CriSpY | g1 59 | 7656 | 9906 | 7656 | C2 | 5862
Chunk

31 Egonzgen Pisang Goreng Crispy | 55 15 | 3059 | 5,10 5,10 c3 | 26

32 | Frozen Potato Croquette 56,60 44,81 71,54 44,81 C2 | 2008

33 | Frozen Pumpkin Filling 26,25 27,09 7,35 7,35 C3 |54

34 | Frozen Pumpkin Paste 26,93 7,07 33,17 7,07 C2 | 50

35 | Frozen Soursop No Seed 99,40 98,16 119,69 98,16 C2 | 9635

36 | Frozen Soursop With Seed 18,71 15,00 16,58 15,00 C2 | 225

37 | Frozen Strawberry A 29,88 9,90 36,85 9,90 C2 | 98

38 | Frozen Strawberry B 111,02 85,15 115,54 85,15 C2 | 7250

39 | Frozen Strawberry Juice 29,48 37,07 7,35 7,35 C3 | 54

40 | Frozen Sweet Corn COB 5" 29,58 33,17 7,07 7,07 C3 | 50

41 | Frozen Sweet Potato 410,55 398,12 426,74 398,12 C2 | 158500

42 | Frozen Sweet Potato Coated 426,67 409,04 438,27 409,04 C2 | 167310

Title of manuscript is short and clear, implies research results (First Author)
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43 | Frozen Spinach 77,78 82,61 97,60 77,78 C1l | 6050
44 | Frozen Taro Hashbrown 25,57 31,45 3,00 3,00 C3 |9
45 Frozen Whole Kernel Sweet Corn 48,02 42,20 65,12 42,20 c2 | 1781
(Non-Cut)

46 | Frozen Whole Kernel Sweet Com | 509 05 | 31942 [ 33234 |30083 |cC1 | 95094
(Non-Cut) Braspro 1
Frozen Whole Kernel Sweet Corn

47 (Non-Cut) Brasprol 500GR 26,72 31,76 5,39 5,39 C3 | 29

48 Frozen Whole Kernel Sweet Corn 18,06 40,01 35,23 18,06 c1 |36
(Non-Cut) Braspro 2
Frozen Whole Kernel Sweet Corn

49 (Non-Cut) @1KG<R> 21,79 33,17 43,01 21,79 Cl | 475
Frozen Whole Kernel Sweet Corn

50 (Non-Cut) @500GR<R> 26,93 33,91 47,43 26,93 Cl | 725

WCvV 2018939

3. Menghitung nilai WCV (Within Cluster Variation)

Rumus menghitung nilai WCV yaitu dengan memangkatkan hasil perhitungan jarak dan menjumlahkan
seluruh hasil perpangkatan dari hasil perhitungan jarak.
WCV =0+0+10309+.....+725 = 2.018.939

4. Menghitung nilai BCV (Between Cluster Variation)

Menghitung nilai BCV dengan rumus menjumlahkan hasil dari jarak diantara setiap centroid.
D(C1,C2) = v/ (35-20)7 + (15-40)7 + (20-15)2 = 29.58
D(C1,C3) = J(?rﬁ—lﬂj: + (15-10)2 4+ (20-10)2=2291
D(C2,C3) = +/ (20-15)% + (40-10)* + (15-10)2 = 30.82
BCV = 29,58 + 22,91 + 30,82 = 83,32
5. Menghitung nilai Rasio
Menghitung nilai rasio dengan membagi antara nilai BCV dengan WCV.
BCV/WCV = 83,32 /2.018.939 =0,00004
Tabel 3.5 Hasil Pengelompokkan Cluster
No. | Cluster Jumlah Anggota
C1 11
c2 19
3 C3 20
6. Membuat Centroid baru
Melanjutkan ke langkah berikutnya, untuk masuk ke iterasi-2 yaitu dengan membuat pusat centroid baru.
Tabel 3.6 Pembaruan Centroid
CLUSTER 1
No Nama Produk Data Penjualan 3 Bulan
Agustus September Oktober
1 Frozen Avocado 0,00 29,58 22,91
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2 Frozen Banana Without Skin 101,53 101,95 122,33
3 Frozen Broccoli 78,17 81,39 98,56
4 Frozen Durian Filling 16,58 22,36 18,71
5 Frozen Durian Goreng 79,69 87,89 102,10
6 Frozen Pineapple Juice 12,25 36,40 25,00
7 Frozen Spinach 77,78 82,61 97,60
. I;rrc;;rrloV\l/hole Kernel Sweet Corn (Non-Cut) 300,83 31942 332,34
. I;rrzzrrlomzlhole Kernel Sweet Corn (Non-Cut) 18,06 40,01 35.23
Frozen Whole Kernel Sweet Corn (Non-Cut
10 @1KG<R> ( ) 21,79 33,17 43,01
Frozen Whole Kernel Sweet Corn (Non-Cut
11 @500GR<R> ( ) 26,93 33,91 47,43
MEAN | 6751 78,97 85,93
CLUSTER 2
No Nama Produk Data Penjualan 3 Bulan
Agustus September Oktober
1 | Frozen Cempedak Goreng 285,39 261,77 292,28
2 | Frozen Cempedak Pulp 253,54 237,05 266,66
3 Frozen Durian Paste 1088,65 1083,57 1107,53
4 | Frozen Lemongrass 29,58 0,00 30,82
S | Frozen Mixed Vegetable 3 in 1 480,36 478,50 500,73
6 | Frozen Mixed Vegetable 3 in 1 <R> 116,25 95,75 126,29
7 | Frozen Mixed Vegetable 3 in 1 @1KG<R> 51,00 28,74 58,45
8 | Frozen Paprika 25,16 13,34 18,11
9 | Frozen Pink Guava 22,45 17,29 19,21
10 | Frozen Pisang Goreng Crispy Chunk 81,59 76,56 99,06
11 | Frozen Potato Croquette 56,60 44,81 71,54
12 | Frozen Pumpkin Paste 26,93 7,07 33,17
13 | Frozen Soursop No Seed 99,40 98,16 119,69
14 | Frozen Soursop With Seed 18,71 15,00 16,58
15 | Frozen Strawberry A 29,88 9,90 36,85
16 | Frozen Strawberry B 111,02 85,15 115,54
17 | Frozen Sweet Potato 410,55 398,12 426,74
18 | Frozen Sweet Potato Coated 426,67 409,04 438,27
19 | Frozen Whole Kernel Sweet Corn (Non-Cut) 48,02 42,20 65,12
MEAN I 192,72 179,05 202,24
CLUSTER 3 |

Title of manuscript is short and clear, implies research results (First Author)
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Data Penjualan 3 Bulan
No Nama Produk
Agustus | September | Oktober

1 Frozen Avocado Paste 22,91 30,82 0,00
2 Frozen Carrot Diced 25,98 31,62 7,07
3 Frozen Carrot Sliced 22,91 30,82 0,00
4 Frozen Cassava 21,21 20,62 11,18
5 Frozen Cassava Hashbrown 16,09 22,00 10,68
6 Frozen Cauliflower 27,17 33,66 574
7 Frozen Jack Fruit 29,15 28,72 8,66
8 Frozen Kacang Merah 33,91 38,01 11,18
9 Frozen Lemon Juice 24,06 31,05 5,83
10 | Frozen Mango Quinine 21,21 30,41 5,00
11 | Frozen Mixed Vegetable 3in 1 @250GR 15,03 24,52 12,69
12 | Frozen Mixed Vegetable 3 in 1 @500GR<R> 28,18 32,39 5,39
13 | Frozen Passion Fruit With Seed 25,00 27,39 12,25
14 | Frozen Pineapple Chunk 27,09 30,15 5,39
15 | Frozen Pisang Goreng Crispy Long 22,16 30,59 5,10
16 | Frozen Pumpkin Filling 26,25 27,09 7,35
17 | Frozen Strawberry Juice 29,48 37,07 7,35
18 | Frozen Sweet Corn COB 5" 29,58 33,17 7,07
19 | Frozen Taro Hashbrown 25,57 31,45 3,00
20 Frozen Whole Kernel Sweet Corn (Non-Cut)

Brasprol 500GR 26,72 31,76 5,39
MEAN 24,98 30,17 6,82

Iterasi ke-3

1.  Titik Pusat (Centroid ) baru
Tabel 3.11 Centroid baru

Centroid 1 78,08 226,83 116,76
Centroid 2 415,85 304,27 494,42
Centroid 3 103,95 298,90 26,37

2. Perhitungan jarak dengan pusat Cluster
3. Tabel 3.12 Hasil Perhitungan Jarak Data terhadap Cluster Iterasi 3

No | Nama Produk c1 c2 c3 JNT"a' IT | Nilai JTA2
1 | Frozen Avocado 236,83 673,65 | 292,22 | 236,83 | Cl | 56090,33
2 | Frozen Avocado Paste 249,78 694,22 | 302,73 | 249,78 | C1 | 62392,03
3 | Frozen Banana Without Skin 163,87 585,83 | 220,19 | 163,87 | Cl | 26852,31
4 | Frozen Broccoli 190,57 616,90 | 237,98 | 190,57 | C1 | 36316,29
5 | Frozen Carrot Diced 249,01 693,65 | 304,01 | 249,01 | C1l | 62005,23
6 | Frozen Carrot Sliced 251,96 697,72 | 303,04 | 251,96 | Cl | 63484,63
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7 | Frozen Cassava 238,98 686,54 | 292,96 | 238,98 | Cl1 | 57112,83
Frozen Cassava Hashbrown 239,45 684,46 | 293,40 | 239,45 | C1l | 57338,35
9 | Frozen Cauliflower 251,98 696,58 | 306,03 | 251,98 | Cl | 63496,11
10 | Frozen Cempedak Goreng 124,52 599,12 | 54,34 54,34 C3 | 2952,39
11 | Frozen Cempedak Pulp 21,73 506,55 | 102,28 | 21,73 Cl | 472,05
12 | Frozen Durian Filling 233,61 676,65 | 291,26 | 233,61 | Cl | 54571,83
13 | Frozen Durian Goreng 207,72 631,73 | 249,47 | 207,72 | Cl | 43147,03
14 | Frozen Durian Paste 919,71 727,35 | 861,65 | 727,35 | C2 | 529038,63
15 | Frozen Jack Fruit 248,99 698,52 | 299,80 | 248,99 | Cl | 61997,13
16 | Frozen Kacang Merah 257,20 703,80 | 309,77 | 257,20 | C1 | 66153,83
17 | Frozen Lemon Juice 250,56 695,95 | 303,62 | 250,56 | Cl | 62779,51
18 | Frozen Lemongrass 220,53 675,56 | 272,41 | 220,53 | Cl1 | 48633,83
19 | Frozen Mango Quinine 249,01 693,65 | 304,01 | 249,01 | Cl1l | 62005,23
20 | Frozen Mixed Vegetable 3 in 1 303,75 222,54 | 342,67 | 22254 | C2 | 49524,17
21 z;ojen Mixed Vegetable 3in 11 1303 | 617.87 | 17731 | 13432 |c1 | 1804287
Frozen Mixed Vegetable 3 in 1
22 @250GR g 239,13 681,81 | 295,16 | 239,13 | Cl | 57185,07
25 | Frozen Mixed Vegetable 3.in 119, 09 | 65280 | 24784 | 191,99 | C1 | 36858,39
@1KG<R>
Frozen Mixed Vegetable 3 in 1
24 @500GR<R> g 251,95 698,51 | 304,35 | 251,95 | Cl | 63478,87
25 | Frozen Paprika 233,42 685,37 | 285,49 | 233,42 | Cl |54487,11
26 | Frozen Passion Fruit With Seed 249,01 693,65 | 304,01 | 249,01 | C1 | 62005,23
27 | Frozen Pineapple Chunk 249,37 696,27 | 302,33 | 249,37 | Cl | 6218451
28 | Frozen Pineapple Juice 244,67 680,09 | 296,35 | 244,67 | Cl | 59863,03
29 | Frozen Pink Guava 231,72 679,60 | 288,01 | 231,72 | Cl | 53693,89
30 Eﬁf{: Plsang  Goreng CrispY | 15073 | 599,23 | 23308 | 160,73 | C1 | 2583523
31 E:;,den Pisang  Goreng CrispY | 1704 | 6o1.32 | 30279 | 247.04 | c1 | 6147650
32 | Frozen Potato Croquette 181,74 634,49 | 237,21 | 181,74 | C1 | 33031,19
33 | Frozen Pumpkin Filling 251,09 697,12 | 304,23 | 251,09 | Cl | 63047,83
34 | Frozen Pumpkin Paste 216,99 669,09 | 270,75 | 216,99 | Cl1l | 47085,43
35 | Frozen Soursop No Seed 160,22 587,88 | 217,21 | 160,22 | Cl1 | 25669,29
36 | Frozen Soursop With Seed 237,71 683,63 | 291,48 | 237,71 | Cl1l | 56507,03
37 | Frozen Strawberry A 213,08 665,78 | 267,82 | 213,08 | Cl | 45401,89
38 | Frozen Strawberry B 152,00 643,36 | 193,21 | 152,00 | C1 | 23105,13
39 | Frozen Strawberry Juice 256,27 700,63 | 309,10 | 256,27 | Cl | 65672,17
40 | Frozen Sweet Corn COB 5" 253,26 700,60 | 304,54 | 253,26 | Cl | 64140,43
41 | Frozen Sweet Potato 192,70 408,22 | 173,31 | 173,31 | C3 | 30036,21
42 | Frozen Sweet Potato Coated 191,48 446,92 | 207,85 | 191,48 | C1 | 36663,71
43 | Frozen Spinach 180,79 596,67 | 256,87 | 180,79 | Cl | 32685,43
44 | Frozen Taro Hashbrown 250,56 695,95 | 303,62 | 250,56 | Cl | 62779,51
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45 | Trozen Whole Kemel Sweet Com | 00 30 | 63400 | 24910 | 18938 | C1 | 3586347
(Non-Cut)
46 | Frozen Whole Kemel Sweet Com | op jo | yeagg | 30418 | 27543 | C1 | 75863.71

(Non-Cut) Braspro 1

Frozen Whole Kernel Sweet Corn
47 250,25 695,73 | 304,13 | 250,25 | C1 | 62624,79
(Non-Cut) Brasprol 500GR

4g | Frozen Whole Kemel Sweet Com | 39 2 | 67008 | 29042 | 23076 | C1 | 57482,79
(Non-Cut) Braspro 2

Frozen Whole Kernel Sweet Corn
49 (Non-Cut) @1KG<R> 218,98 655,31 | 274,26 | 218,98 | C1 | 47950,43

Frozen Whole Kernel Sweet Corn
50 (Non-Cut) @500GR<R> 244,70 687,00 | 299,15 | 244,70 | Cl1 | 59880,31

wWCvV 2946965,42

Menghitung Nilai WCV (Within Cluster Variation)
Menghitung nilai WCV dengan memangkatkan dan menjumlahkan jarak yang terdekat dengan titik pusat
cluster kembali.
WCV =56.090,33 + 62.392,03 +26.852,31 + ...... + 59.880,31

= 2.946.965,42
Menghitung Nilai BCV (Between Cluster Variation)
Menghitung nilai BCV dengan rumus menjumlahkan hasil dari jarak diantara setiap centroid.
D(C1,C2)=/(78.08-415.85)7 + (226.83-304,27)7 +(116.76-494 42) = 512,55
D(C1,C3) = /(78.08-103,95)2+(226.83-298,90)2+(116,76-26.37)3=118.46
D(C2,C3) = +/ (415,85-103,95)2+(304,27-298 90)2+(494 42-26 37)2=562 48
BCV = 512,55 + 118,46 + 562,48 =1.193,50
Menghitung Nilai Rasio
Menghitung nilai rasio dengan membagi antara nilai BCV dengan WCV.
BCV/WCV =1.193,50 / 2.946.965,42

=0,00040

Karena hasil dari nilai rasio BCV dan WCV pada iterasi ke-3 lebih kecil daripada nilai rasio pada iterasi
ke-2. Maka proses perhitungan dihentikan pada iterasi ke-3 dengan nilai 0,00040.

3.3.4 Hasil Klasterisasi Akhir

Keterangan dari hasil pengelompokkan menentukan persediaan barang diatas dengan menggunakan

metode K-Means Clustering diperoleh hasil sebagai berikut:

1.

Cluster 1

Untuk cluster pertama, diperoleh hasil yang sangat diminati konsumen sebanyak 46 jenis produk.
Cluster 2

Untuk cluster kedua, diperoleh hasil yang diminati konsumen nya sebanyak 2 produk.

Cluster 3

Untuk cluster ketiga, diperoleh hasil yang kurang diminati konsumen nya sebanyak 2 produk.

PEMODELAN DAN PERANCANGAN SISTEM
Pemodelan yang digunakan untuk menggambarkan sistem yang akan dirancang menggunakan Unified

Modelling Language (UML) seperti Use Case Diagram, Activity Diagram, dan Class Diagram. Berikut ini
pemodelan dan perancangan sistem data mining untuk menentukan persediaan barang pada PT. Deli Food.

5.

HASIL DAN PEMBAHASAN
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Setelah perancangan sistem selesai, maka tahap selanjutnya yaitu mengimplementasikan dari rancangan
tersebut sekaligus menguji Kinerja dari sistem yang telah dirancang.
5.2.1 Form Login
Pada form login ada beberapa fungsional yang terletak pada tampilan form login.

85! Form Legin — (] ®

Gambar 5.1 Tampilan Form Login
5.2.2 Form Menu Utama
Form menu utama digunakan sebagai penghubung antara form Persediaan Barang, Form Nilai Centroid,
Form Proses K-Means dan form lainnya.

w FormMentams

Penerapan Data Mining Untuk
Menentukan Persediaan Barang
pada PT. Deli Food

Gambar 5.2 Tampilan Form Menu Utama

5.2.3 Form Persediaan Barang
Pada form ini memiliki fungsional untuk menampilkan data persediaan barang yang ada.
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# FormDataPersediaznEarang - o x

Nama Barang
Barang Keluar

Barang Masuk

Stok Akhir

- m

Kode Barang Nama Barang Barang Keliar  Barang Masuk  Stok Akhir
Frozen Avocado 35 is
Frozen Avocado Paste 15
Frozen Banana Without Skin
Frozen Broccol
Frozen Carrot Diced
Frozen Carrot Sliced
Frozen Cassava
Frozen Cassava Hashibrown
Frozen Cauliflower
Frozen Cempedak Goreng
Frozen Cempedak Pulp
Frozen Durian Filling
Frozen Durian Goreng
Frozen Durian Paste
Frozen Jack Fruit

Frozen Kacang Merah

Gambar 5.3 Tampilan Form Persediaan Barang

5.2.4 Form Nilai Centroid

=) - o x
Nilai Centroid

Nama cl c2 c3
Centroid - 1 35 15 20
Centroid - 2 10 5 5
Centroid - 3 20 16 20

’ Ubah ‘

- l Bersih ‘

\ Keluar ‘

Gambar 5.4 Tampilan Form Nilai Centroid
5.2.5 Form Proses K-Means

i FormProseskmeans - =] <

Data Persedinan Barang o
Kode Barang  Nama Barang. Barang Keluar  Barang Masuk  Stok Akhir SRRt
o001 Frozen Avecade 35 15 20
002 Frozen Avecado Paste 15 10 10
003 Frozen Banana Without. 80 50
004 Frozen Broccoli 61 25
005 Frozen Camot Diced 10 15
006 Frozen Carrot Sticed 10 10
007 Froien Caconin 20 it

Hitung Distance
Kode Bara..

Hasil Clustering

No  Kode Barang NamaBarang  Klaster  Keterangan

Gambar 5.5 Tampilan Halaman Proses K-Means
5.2.6 Tampilan Laporan
Halaman ini berfungsi untuk menampilkan tabel pengelompokkan data persediaan barang.
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(DR PT.DELIFOOD
N/ in. Vemi amaramba No. 33

Gambar 5.6 Tampilan Laporan

6. KESIMPULAN DAN SARAN
6.1  Kesimpulan

Adapun kesimpulan dari penelitian ini berdasarkan dari rumusan masalah pada BAB | adalah sebagai
berikut:

1. Melakukan penerapan Data Mining berdasarkan metode K-Means Clustering yaitu dengan menerapkan
langkah-langkah metode untuk menentukan persediaan barang pada PT. Deli Food.

2. Dalam melakukan perancangan sistem metode K-means yaitu dengan merancang sistem menggunakan
UML dengan menyesuaikan tahapan atau algoritma dari K-Means Clustering untuk menentukan persediaan
barang.

3. Adapun proses pengujian sistem yang telah dibangun dengan menerapkan metode K-Means Clustering
pada sistem, yaitu dengan melakukan penginputan data yang digunakan pada perhitungan agar dapat
mengkualifikasi dalam menentukan persediaan barang.

6.2 Saran
Dalam penelitian ini diharapkan mendapatkan saran-saran sebagai pertimbangan kepada pihak-pihak

yang berkepentingan guna untuk mengembangkan lebih lanjut dan menyempurnakan hasil dari penelitian ini,

sehingga penelitian ini bisa lebih baik lagi. Adapun saran-saran yang diberikan adalah sebagai berikut:

1. Agar penelitian dimasa yang akan datang dapat menerapkan metode K-Means Clustering tidak hanya dapat
mengklasterisasi dalam menentukan persediaan barang saja.

2. Agar dimasa yang akan datang dapat menerapkan metode K-Means Clustering secara dinamis dapat
melakukan perubahan setiap data dalam klasterisasi.

3. Pada sistem yang telah dibangun dalam penelitian ini, masih ada beberapa fungsi yang mesti harus
dikembangkan untuk menyempurnakan lebih baik lagi aplikasi yang telah dibangun seperti: fitur untuk
penambahan dan perubahan data user, untuk backup data pada sistem dan juga untuk keamanan sistem.
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